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研究依据和思路 

• 高光谱遥感影像包含了丰富的光谱信息，为影像地物分类提供了
更多特征 

• 不同地物对不同电磁波段的敏感性不同，适当调整分类时不同波
段对地物影响的权值可以提高分类的准确率 

• 卷积神经网络是广泛应用于图像识别的深度学习算法，近年来也
逐渐应用到遥感图像分类领域 

• 将卷积神经网络和不同地物对不同电磁波段敏感性的差异结合，
可以得到一个分类准确率更高的模型 JZ
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光谱权重 

第一排为几类真实地物覆盖；第二、第三排分别为仅
使用光学和红外波段作为样本训练后模型的分类结果 

从右图可明显看出不同地物对光学和红外波段的敏感性
不同。利用分别仅使用光学和红外波段光谱信息的样本
来训练模型，再将两个模型分类的误识别率（γ）和未
识别率（δ）代入公式： 
 

即可得出不同地物类别的光谱权重。其中a表示不同的
地物类别，ε为一个小量（避免出现发散的权值）。 
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模型构建 
将计算得到的光谱权重以下式与模型分类结果进行计算，得到加入光谱权重后的分类结果。 

其中W为归一化后的光谱权重，p为原分类结果，V和IR分别代表光学和红外波段。 
 
整个分类模型，包括卷积神经网络部分的结构如下图所示。 
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分类结果 

• 与将整个光谱作为样本训练
所得的模型相比，加入光谱
权重后的模型的分类精度高
约2% 

• 如右表所示，将模型应用到
公共数据集上的结果显示，
该分类模型能提升约1%的分
类精度 JZ
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